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EDITORIAL

La Importancia de las Bases de Datos para el Entrenamiento en Inteligencia
Artificial

The Importance of Databases for Training in Artificial Intelligence

Jarvis Raraz-Vidal"®

'Universidad Nacional Hermilio Valdizan. Huanuco, Peru.
*Patologia Clinica, Maestro en Investigacion Clinica, Diplomado en Inteligencia Artificial. Editor Adjunto.

La inteligencia artificial (IA) ha experimentado un crecimiento exponencial en las ultimas
décadas, revolucionando industrias, investigaciones en salud” y nuestra vida cotidiana.
Desde asistentes virtuales hasta vehiculos auténomos. Sin embargo, en el corazén de este
avance tecnoldgico se encuentra un elemento esencial, pero a menudo pasado por alto: las
bases de datos. Las bases de datos son el pilar fundamental en el entrenamiento y
desarrollo de modelos de inteligencia artificial. Son los depésitos de informacion que
alimentan a los algoritmos y les permiten aprender, adaptarse y tomar decisiones
inteligentes. En esencia, las bases de datos son la materia prima de la IA, y su calidad y
diversidad son cruciales para determinar el éxito o el fracaso de los sistemas de IA. Uno de
los mayores desafios que enfrenta la comunidad de IA es la obtencién de datos de alta
calidad y representativos. Estos datos deben ser precisos, imparciales y relevantes para la
tarea que se desea abordar. Ademas, es esencial que los datos reflejen la diversidad del
mundo real, evitando sesgos y discriminacién. Un conjunto de datos sesgado puede llevar a
resultados igualmente sesgados y decisiones injustas en aplicaciones de IA, lo que socava

la confianza en estas tecnologias“®.

La recopilacion y gestidn de datos éticos es un tema critico que debe abordarse de manera
responsable. Esto incluye el respeto a la privacidad de las personas, la transparencia en el
uso de datos y la proteccion contra posibles abusos. Es imperativo que la comunidad de la 1A
trabaje en estrecha colaboracién con expertos en ética y privacidad para garantizar que los
datos se utilicen de manera justa y beneficiosa para la sociedad“”.

Otro desafio importante es la disponibilidad de bases de datos adecuadas y suficientes. A
medida que las aplicaciones de |IA se vuelven mas diversas y avanzadas, la demanda de
datos crece exponencialmente. Para abordar este problema, es fundamental fomentar la
colaboracién y la comparticion de datos entre investigadores, empresas y gobiernos. Esto
no solo acelerara el progreso en la |A, sino que también permitira un desarrollo méas

equitativo y accesible de estas tecnologias®®.

Plataformas de bases de datos

Tanto Kaggle (https://www.kaggle.com/) como GitHub (https://github.com/gcoronelc/
databases) son plataformas ampliamente utilizadas en la comunidad de Machine Learning
para acceder a conjuntos de datos y recursos relacionados con la ciencia de datos y el
aprendizaje automatico. Estas plataformas pueden contener datos de uso libre de
diferentes dominios: salud (bases de datos de fotografias de bacterias, radiografias,
ecografias, resonancia magnética de pacientes con Alzheimer, datos de Covid-19,
tuberculosis, resultados de EKG, datos de secuencia genética de un microorganismo,
resultados de laboratorio de pacientes con diabetes, etc), finanzas, vision por computadora,
procesamiento de lenguaje natural (NLP), ciencia de datos, y mas. GitHub también alberga
recursos educativos, tutoriales y libros relacionados con Machine Learning que pueden
ayudarte a aprender y entrenar modelos de manera efectiva. Ten en cuenta que debes
respetar las licencias de los datos y proyectos que encuentres en estas plataformas, y
siempre dar crédito adecuado a los autores cuando sea necesario.

Entrenamiento con bases de datos en linea

Entrenar modelos de Machine Learning con datos de Kaggle y GitHub implica la obtencion
de datos de entrenamiento, preprocesamiento y entrenamiento de modelos utilizando
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bibliotecas de Machine Learning en Python”, como Scikit-Learn o TensorFlow. Aqui tienes una descripcion

general de cémo hacerlo:

Entrenamiento de Modelos con Datos de Kaggle®:

1. Acceder a Kaggle: Ve al sitio web de Kaggle (https://www.kaggle.com/) y registrate si aun no lo has hecho.
Kaggle es una plataforma que ofrece conjuntos de datos, competiciones de Machine Learning y recursos
para cientificos de datos.

2. Buscar Datos: Utiliza la funcion de bisqueda de Kaggle para encontrar conjuntos de datos relevantes para tu
tarea de Machine Learning. Puedes buscar por tema, conjunto de datos especifico o palabras clave.

3. Descargar Datos: Una vez que encuentres un conjunto de datos adecuado, descargalo en tu maquina local.
Los conjuntos de datos en Kaggle generalmente se proporcionan en formatos como CSV o JSON.

4. Preprocesamiento de Datos: Limpia y preprocesa los datos segun sea necesario. Esto puede incluir la
eliminacién de valores atipicos, el llenado de valores faltantes y la codificacion de variables categéricas.

5. Entrenamiento del Modelo: Utiliza bibliotecas de Machine Learning como Scikit-Learn o TensorFlow para
cargar los datos, dividirlos en conjuntos de entrenamiento y prueba, y entrenar tu modelo de Machine
Learning.

6. Evaluacion del Modelo: Evalua el rendimiento de tu modelo utilizando métricas adecuadas para tu tarea,
como precisiéon, F1-score o error cuadratico medio, dependiendo de si estas trabajando en una tarea de
clasificacion o regresion.

Entrenamiento de Modelos con Datos de GitHub®:

1. Acceso a Datos en GitHub: GitHub(https://github.com/gcoronelc/databases) es una plataforma de desarrollo
colaborativo que alberga una gran cantidad de repositorios de cddigo y datos. Puedes buscar conjuntos de
datos especificos en GitHub o acceder a repositorios publicos que contienen datos.

2. Clonar Repositorio: Si encuentras un repositorio en GitHub que contiene datos de tu interés, puedes clonarlo
en tu maquina local utilizando Git o simplemente descargar los archivos de datos que necesitas.

3. Preprocesamiento de Datos: Aligual que con los datos de Kaggle, es importante realizar el preprocesamiento
necesario en los datos descargados desde GitHub antes de usarlos para el entrenamiento.

4. Entrenamiento del Modelo: Utiliza las mismas bibliotecas de Machine Learning, como Scikit-Learn o
TensorFlow, para cargar, preprocesar y entrenar tu modelo utilizando los datos de GitHub.

5. Evaluacién del Modelo: Al igual que en el caso de Kaggle, evaltua el rendimiento de tu modelo utilizando
métricas adecuadas paratu tarea.

Ten en cuenta que la disponibilidad y calidad de los datos en Kaggle y GitHub pueden variar, por lo que es
importante realizar una seleccion cuidadosa. También es esencial seguir buenas préacticas de ciencia de datos®.

Las bases de datos son el cimiento de la inteligencia artificial. Su calidad, diversidad y ética son factores
cruciales para el éxito continuo de la IA. Como comunidad, debemos reconocer la importancia de los datos y
trabajar juntos para garantizar que sean un recurso accesible y beneficioso para todos.
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